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RESUMO

Este trabalho apresenta uma andlise inicial sobre a rede formada atraves da hashtag
#Wikileaks, no periodo de 06 de agosto de 2012 a 20 de novembro do mesmo ano,
rastreadas no Twitter. Esse foi um momento de diversos debates controversos,
envolvendo principalmente o fundador da organizacdo, Julian Assange, que encontra-se
sob protecdo do Equador desde a época em questdo. Ainda nessa fase, um importante
apoiador do site, o grupo Anonymous, rompe sua parceria com o Wikileaks. Nesse
cenario emergem diferentes perfis que se destacam por suas conexdes e forte presenca
na rede. A partir do software Gephi foi possivel analisar quais eram esses usuarios que
tiveram uma maior participagdo na construgéo da narrativa #Wikileaks, esse processo se
deu através da aplicacdo das estatisticas de grau, grau de entrada e centralidade de
autovetor.

PALAVRAS-CHAVE: Twitter; Gephi; Wikileaks; redes emergentes.

1. Introducéo

O estudo das redes, sobretudo as sociais, € de grande interesse para a area
cientifica, devido ao poder desses emaranhados de conexdes representarem diversos
problemas de natureza real. Recuero (2009) explica que com o advento da comunicagao
mediada pelo computador, as formas de organizacdo, a identidade, os debates e a
mobilizacdo social se alteraram profundamente. Ela destaca que essa nova forma de
comunicacdo ampliou a capacidade de conexdes entre os individuos, permitindo assim
que redes fossem criadas e difundidas nesses espacos, as redes sociais mediadas pelo
computador.

Mas o estudo das redes sociais ndao é algo novo, afirma Recuero (2009). Esse

estudo da sociedade a partir do conceito de rede foi uma mudanca de foco significativa
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na ciéncia durante o século XX. Antes, o estudo se limitava a anélise dos fendbmenos das
redes sociais, examinando suas partes detalhadamente. Mas é s6 a partir do século
passado que a investigacdo comeca a mudar o foco para o fenémeno social constituido
pela interacdo entre as partes.

Em 1973, o matematico Leonard Euler publicou um artigo sobre o enigma das
Pontes de Konigsberg, utilizando pela primeira vez a metafora das redes. Koningsberg
era uma cidade prussiana localizada em meio a ilhas no centro de um rio. Ao todo, a
cidade tinha sete pontes e contava-se que era uma diversdo para seus habitantes
atravessarem a cidade através delas, cruzando-as apenas uma vez. Euler desmitifica a
ideia dos habitantes, mostrando que cruzar essas pontes sem repetir o caminho ndo era
possivel e apresenta uma rota possivel para os habitantes da regido. O matematico
conecta quatro partes terrestres (n0s) com as sete pontes (arestas), confirmando a
inexisténcia da rota desejada pelos moradores e criando o primeiro teorema da Teoria
dos Grafos. Esse teorema parte do principio que, para entrar em uma lado da cidade e
sair sem passar pela mesma ponte, seria necessario que cada parte tivesse pelo menos
duas pontes. (RECUERO, 2009)

Uma rede pode ser entdo expressa matematicamente por um grafo que se
constituiu por um conjunto de pontos, 0s nds ou veértices, conectados por linhas que
expressam uma relacdo entre eles, as arestas. Freitas (2010) explica que em grafos como
modelo para as redes sociais, 0s Vvértices representam os atores, e as arestas a relacao
entre eles, logo, os atores sdo importantes quando estdo envolvidos na relagdo com
outros atores. Estes lacos os tornam mais visiveis e centrais na rede. “Uma rede, assim,
é uma metafora para observar os padrbes de conexdo de um grupo social, a partir das
conexdes estabelecidas entre os diversos atores. A abordagem de rede tem, assim, seu
foco na estrutura social, onde ndo é possivel isolar os atores sociais e nem suas
conexdes” (Recuero, 2009, p.24)

Os grafos aqui estudados sdo todos exportados de um software chamado Gephi,
uma plataforma open source interativa de visualizacdo e exploracdo de varios tipos de
rede e sistemas complexos. Esse programa consegue selecionar diferentes algoritmos
para as formas do layout, sendo possivel fazer inimeros tipos de arranjos para os dados.
Nessa plataforma, também conseguimos inserir importantes estatisticas que nos
possibilitam executar a andlise de comportamento da rede, ou Seja, conseguimos

entender como uma determinada rede funciona, quem sdo 0s principais atores, quem
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recebeu mais retuite, quem é mais central, quem consegue disseminar uma informagao
mais rapidamente, entre outros dados.

Neste trabalho, em particular, delimitaremos o estudo a trés estatisticas
utilizadas no Gephi: grau, grau de entrada e centralidade de autovetor. A escolha de
investigar inicialmente essas métricas se da por serem elas as responsaveis por fornecer
um panorama geral da rede. A partir do uso do grau e grau de entrada, por exemplo,
conseguimos visualizar quais figuras tiveram participacdo significativa na narrativa
construida pelo Wikileaks, e ainda se essas pessoas ganham importancia na rede devido
ao namero de retuites que recebe ou se € pelo tweets realizados por ela. Em seguida, a
centralidade de autovetor ird nos mostrar quais perfis estdo mais centrais, e como essa
relacdo se da pela ligacdo com o outro, o usuario é mais central quando tem ligacdo com
outros mais centrais. Portanto, tentaremos entender se esses mesmos perfis com alto
valor de grau e grau de entrada, também apresentam alto nimero de centralidade de

autovetor.

3.1 Panorama geral dos acontecimentos #Wikileaks

As maiores controversas em torno da organizacdo Wikileaks se confundem com
a historia do seu proprio criador, o ativista Julian Assange. Nascido na Austrélia, o
hacker teve uma formacéo familiar incomum, seu sobrenome vem do padrasto, o diretor
de teatro Brett Assange, com o qual sua mae se casou quando tinha um ano. Em 1979, a
mée de Assange casa-se de novo e tem um filho, cuja guarda passou a ser disputada
entre os pais e acabou a levando para um esquema de esconderijo das criangas, a mae do
hacker alegava estar sendo perseguida pelo ex-marido. Como vivia mudando de
residéncia na sua infancia, Assange passou por Varias escolas, muitas vezes se
dedicando aos estudos em casa. (DOMINGOS; COUTO, 2011).

Quando Assange tinha entre 13 a 14 anos, sua mae passou a morar em uma casa
em frente a uma loja de eletrdnicos, foi quando ele comecou a frequenta-la e a trabalhar
em um Comodore 64* Aos 16 anos, ganha seu primeiro modem e participa de um
programa para criangas superdotadas em Melbourne. Nessa idade, ele também
comegava a atuar como hacker, com o nome “Mendax”, tirado de uma citacdo do poeta

romano Horacio, que significa “nobremente mentiroso”. (LEIGH; HARDING, 2011)

4 Disponivel em: < http://pt.wikipedia.org/wiki/Commodore_64> . Acesso em 30 abril, 2013.
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Os anos 80 o introduziram no submundo hacker de Melbourne, formado por
homens em sua maioria e adolescentes autodidatas que estavam acima da média e
utilizavam suas habilidades em computadores para criar codigos e utilizar os modens
extremamente lentos da época. Em 1988, Mendax tentou invadir o Minerva (sistema de
mainframes da empresa Overseas Telecomunica¢cdo Commission) que funcionava como
uma espécie de rito de passagem para os hackers. J& em 1989, os hackers de Melbourne
langcam um worm?® contra o site da Nasa. No ano de 1991, Assange era apontado como o
possivel melhor hacker da Australia, ele e dois amigos, Prime Suspect e Trax, fundam a
revista International Subversives (Subversivos Internacionais), que oferecia dicas de
como invadir sistemas telefonicos e fazer ligagdes gratuitas. Em seguida, Assange
hackeia uma empresa canadense que vendia equipamentos de telecomunicacdes, além
de invadir o complexo militar-industrial norte-americano, o quartel general do 7° Grupo
de Comando da Forga Aérea dos Estados Unidos no Pentagono, o Instituto de Pesquisa
de Stanford, entre outros. Nesse mesmo ano, os trés hackers se juntam para hackear a
Milnet, rede de dados secreta da Defesa das Forcas Armadas Americanas. (LEIGH,;
HARDING, 2011).

Porém, a policia australiana ja estava atrds do grupo e ap6s grampear a linha
telefénica de Assange, logo souberam das tramas do jovem e invadiram a sua casa. Na
ocasido, o hacker acabou confessando a policia o que tinha feito. Em 1994, Julian
Assange € formalmente acusado e acaba se declarando culpado das 24 acusacbes de
hacking e é solto por boa conduta e pelo pagamento de fianca de 2.100 dolares.
Condenado e desempregado, ele sobrevivia com a pensdo de um pai solteiro. Seu filho,
Daniel, era fruto do seu primeiro casamento e apds a separacdo do casal, Assange
passou a lutar pela guarda da crianca, numa terrivel luta com o Estado pelas
informac@es do caso. As atividades do hacker nesse periodo, como a criacdo de um site
sobre dicas de seguranca digital e a participacdo no movimento pelo Codigo Aberto,
acabaram o levando para o desenvolvimento do Wikileaks. J& em 1999, ele concebe a
ideia de um site para divulgar informagdes confidenciais e registra o0 dominio com nome
de Wikileaks. Mas é s6 em 2006 que a organizacdo vem a tona com a divulgacdo de
informacdes sigilosas sobre a Guerra do Vietnd. (LEIGH E HARDIND, 2011).

5 E uma espécie de virus de computador, porém, enquanto o virus precisa de um programa hospedeiro para se
propagar, 0 worm é um programa completo, que pode ser projetado para tomar a¢cGes maliciosas ap6s infestar um
sistema, como deletar arquivos de um sistema e enviar documentos por email. Disponivel em: <
http://pt.wikipedia.org/wiki/Worm >. Acesso em 29 abril, 2013.
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A experiéncia de Assange com a policia ndo pararia por ai. Em novembro de
2010, a policia Sueca emite um pedido de prisdo preventiva para um réu estrangeiro,
Julian Assange, acusado de coercédo ilegal, duas alegacdes de assédio sexual e uma
acusacdo de estupro, supostamente cometidas em agosto de 2010. Leigh e Harding
(2011) contam que apds as acusagdes, o editor-chefe da organizacgdo tuitou usando o
nome do Wikileaks dizendo: “Fomos avisados de que deviamos esperar ‘truques sujos’.
Vemos o primeiro agora”, logo em seguida tuita: “Lembrete: desde 2008 a inteligéncia
norte-americana planeja destruir o Wikileaks”. Ficava claro que para o hacker, toda essa
confusdo era fruto de uma perseguicdo dos Estados Unidos para destrui-lo. O autor
destaca que precisou passar quatro meses de silencio completo até Assange admitir que
ndo havia evidéncias de uma “armadilha sexual”.

Apo6s ter entrado na lista de procurados da Interpol por “crimes sexuais”,
Assange conclui que o cerco havia se fechado e a melhor op¢éo era se entregar a policia
de Londres e é entdo detido. Uma semana depois, a Alta Corte da Justica de Londres
concede a liberdade condicional ao hacker, que se abriga sob rigido controle judicial na
mansao de um dos seus amigos na Inglaterra. A defesa do fundador do Wikileaks temia,
entretanto, que ele fosse extraditado para a Suécia e com isso acabasse sendo transferido
para os Estados Unidos, onde correria risco de ser condenado a morte. Em fevereiro de
2011, a justica britanica valida o pedido de extradicdo do hacker, que recorre logo em
seguida. Nove meses depois, a Alta Corte de Londres confirma a extradicdo de Assange,
e em maio de 2012, ela rejeita a apelacdo apresentada em novembro e confirma mais
uma vez a extradicdo do australiano.

No dia 19 de junho, Julian Assange se refugia na embaixada do Equador em
Londres e pede asilo politico ao pais. De acordo com o ministro das Rela¢des Exteriores
do Equador, Ricardo Patifio, 0 hacker enviou uma carta ao presidente Rafael Correa,
afirmando ser vitima de perseguicédo, dizendo que seu pais ndo defende as suas garantias
minimas e ignoram a protecdo de um cidaddo perseguido politicamente e delegam a
outro pais que aplica pena de morte por espionagem e traicéo.

O periodo especifico dessa narrativa selecionado para analise nesse trabalho
comeca a partir de agosto de 2012, quando o governo equatoriano concedeu asilo
diplomatico ao hacker por considerar que existiam riscos para sua integridade e sua vida
em consequéncia das revelacdes feitas no site Wikileaks. Patifio afirmou que o asilo
também se justificou pela dificuldade dos trés estados envolvidos em fornecer as

informacdes sobre o caso do fundador da organizagdo, além de considerar que sua
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prisdo preventiva poderia gerar uma cadeia de acontecimentos para impedir a saida do
hacker do pais e que ele ndo havia recebido apoio do seu pais de origem, a Austrélia.

Em meio as polémicas envolvendo o lider da organizacdo em um periodo
bastante conturbado para o site, 0 Wikileaks ainda sofreu uma grande perda, a do Grupo
Anonymous. Em outubro de 2012, o coletivo hacktivista publica um comunicado®
criticando a posicao do Wikileaks em colocar um paypall em suas paginas, impedindo o
acesso a certas paginas sem um pagamento. O comunicado afirma que o Anonymous
ndo oferece mais seu apoio ao grupo ou a Assange, afirmando que o foco tem deixado
de ser os vazamentos e busca pela liberdade de informag&o para se concentrar no editor-
chefe do site e uma busca intensa por dinheiro. Eles criticam também a organizagao por
ter ignorado os diversos andnimos que foram presos por realizar ataques em defesa do
Wikileaks (ROHR, 2012).

E sobre esse periodo de grandes reviravoltas no caso de Julian Assange e
controversas historias envolvendo o Wikileaks que seré aprofundado no préximo topico.
Buscando entender como se constitui a rede formada pelo debate em torno desses temas
e quais sdo os principais atores envolvidos. Dessa forma, conseguiremos antecipar certo
comportamento dessa rede, ou seja, padrdes e atores que sempre estardo narrando
histérias de grande interesse publico, contra ou a favor, trazendo para a hashtag
#Wikileaks um verdadeiro legado de dilemas e debates, que sdo erguidos e sustentados
por meios de comunicacdo tradicionais, veiculos online, ativistas, politicos, blogueiros,

entre muitos outros participantes.

3. Metodologia

Todos os dados para a formacdo da rede emergente em torno do Wikileaks
foram extraidos do Twitter a partir de um processo de mineracdo de dados. O primeiro
passo foi a filtragem do material através do YourTwapperKeeper, um software utilizado
em servidores do computador para a captura e armazenamento de dados da plataforma.
Esse programa rastreia os tweets associados a uma determinada pesquisa, conforme os
dados disponibilizados pelo usuério, para em seguida serem compilados em um arquivo

geral, que pode ser de diversas extensfes, como csv., .html, .json, entre outros.

6 Disponivel em:
<http://www.anonpaste.me/anonpaste/index.php?f12864c4aaa27e05#b85melA+HwnJhvVZbw93iqgnrdHILNEJURQ
gWJISKAhk=>. Acesso em 29 de abril, 2013.
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Nessa pesquisa, em particular, selecionei a hashtag #Wikileaks, que ficou sendo
rastreada do dia 6 de agosto de 2012 ao dia 20 de novembro do mesmo ano. Com 0s
dados coletados, em formato .csv, o préximo passo foi a separacdo desses tweets em
dois diferentes arquivos: retuites (RTs) e mencdes (ATs). A separacdo dos RTs e ATs
dos tweets ¢ feita através de um script processado na linguagem de programagio ‘R’.

Tal script foi encontrado em um blog’, o “tweetgraph.R”. Ele serve para extrair de um

arquivo ‘Pipe-delimited’ (wikileaks.csv), um arquivo de texto onde as informacdes
sobre o tweet (texto, hora, local, dispositivo ect) sdo separados pelo simbolo | (pipes).

Esse script foi modificado para que o contetdo do tweet pudesse estar junto com
o RTs e ATs, criando assim o script “tweetgraph2.0.R”8. Atendendo a uma necessidade
de andlise ainda mais profunda de contetdo, foi criado o “tweetgraph3.0.R”, que guarda
tanto quem escreveu o tweet quanto quem fez o RT, além do seu conteddo e o
timestamp (com horéario dos tweets) com intuito de organizar temporalmente esses
dados.

Dentre eles, me detive a analisar a rede brasileira em torno do tema,
selecionando assim 0s retuites que estavam na lingua portuguesa (0
YourTwapperKeeper oferece a funcéo de filtrar conforme a lingua oficial dos tweets).
A escolha dos RTs se da por ser esta uma métrica fundamental para medir a difusdo de
informacBes. Como destaca Bastos, Traviski e Raimundo (2012) a partir dos retuites
conseguimos identificar os intermediarios das informacdes e ainda, 0 ato de retuitar
estabelece uma relacdo entre um usuario e outro fazendo surgir as propriedades do
ecossistema do Twitter, uma vez que o contetdo retuitado foi escrito por um usuério e
republicado por outro. Com esses dados em maos, cerca de 5427 retuites 0 passo
seguinte foi a exportacdo dessas informacBes para o Gephi, que possibilitou a
visualizacdo da formacdo da rede com os algoritmos de grau, grau de entrada e

centralidade de autovetor.

4. Aplicacdo das estatisticas do Gephi: uma analise da rede emergente #Wikileaks
A primeira estatistica aplicada no grafo do #Wikileaks foi a de grau. O grau de

um vértice € dado pelo nimero de arestas que lhes sdo incidentes. Ou seja, essa

" http://blog.ynada.com/339
8 Script criado por Jean Maicon Rickes Medeiros - membro do Laboratério de Imagem e Cibercultura
(Labic)
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estatistica nos proporcionara uma visdo de todas as conexdes da rede, exibindo tanto os

RTs que uma pessoa fez quanto aqueles que ela recebeu.

Figura 1 - Grafo geral com a estatistica Grau da rede

Aqui utilizamos o layout denominado Force Atlas 2, um layout de forca
direcionada que simula um sistema fisico. NOs se repulsam enquanto arestas atraem 0s
nos que elas conectam (como molas). Essas forgas criam um movimento que converge
para um estado de equilibrio. O desenho de forca direcionada tem a especificidade de
colocar a funcdo de um nd para todos os outros, ndo limitando a caracteristica Unica de
cada um deles. Isso faz com que o grafo nem sempre apresente a mesma configuragédo
final, pois o resultado depende das forcas aplicadas mas também ao estado inicial dos
nos e até mesmo a aproximagdo com o algoritmo. Nesse layout, vocé ndo deve ler a

posi¢do de um nd, mas compara-la com os outros nos na rede (JACOMY et al, 2011).
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A figura 1 nos apresenta uma visdo geral do grafo. Em que percebe-se
claramente que os atores que tiveram o maior nimero de conexdes estdo no centro da
rede, em um emaranhado de arestas que se ligam, garantindo a eles o papel central nessa
narrativa. Enquanto ao redor desse nucleo, existe um conjunto de ndés, que nao tem
conexdes com o centro do grafo mas desempenham um papel importante de
“divulgador” de uma informagao, pois eles em algum momento deram ou receberam o
retuite de alguém que estd proximo a ele, alimentando assim o debate em assuntos

referentes ao Wikileaks.

e

Figura 2 - Nucleo da rede formada a partir da estatistica de Grau

Nessa imagem especifica do nucleo da rede (ver figura 2), observa-se que cinco
figuras se destacam: @Wikileaks, @Jose_Simao, @Olhardigital, @Marcelotas,
@AgenciaPublica e @Anornirc. Além de outros menores, mais evidentes, como
@Estadao, @StanleyBurburin e @EmirSader. Esses foram os perfis que tiveram o
maior nimero de conexdes e por isso encontram-se nessa posicao.

Importante notar que dentro dessa estatistica de grau temos dois fatores
envolvidos: o grau de entrada (a quantidade de retuites que uma pessoa recebeu) e o

grau de saida (o numero de retuites que uma pessoas fez). Portanto, o grau da rede é
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medido pela soma dos valores de grau de entrada e grau de saida. Nota-se que 0s cinco
primeiros perfis que tiveram maior numero de conexdes na rede devem esse valor ao
numero de retuites recebidos, equivalente ao grau de entrada. Isso se deve, primeiro,
pelo fato desses perfis serem amplamente conhecidos na rede pelos atores dessa
narrativa, ou seja, aqueles que falam sobre o tema Wikileaks e seus desdobramentos,
por exemplo, certamente estardo familiarizados com o perfil da organizagdo no Twitter.
E, segundo, esses dez perfis de maiores numeros de grau sdo de pessoas/instituicoes
com alto reconhecimento nas redes sociais e que contam com grande numero de
seguidores, consequentemente seus contetidos atingem a uma parcela significativa da
rede, apresentando um alto nimero de replies.

Outra importante estatistica € o grau de entrada, responsavel por fornecer os
valores de um determinado né em relacdo a rede. Mais precisamente, 0 grau de entrada
fornece a quantidade de “mengdes” ou “replies” que um né recebeu. Quanto maior for o
ndmero de indicagbes para um mesmo Vértice, maior serd o seu valor de entrada.
Percebe-se que essa estatistica refere-se ao destino do n6 (tudo que recaiu sobre ele) e
ndo a origem (o conteudo originado pelo no).

Nessa estatistica, utilizamos o layout Fruchterman-Reingold, desenvolvido por
Thomas Fruchterman e Edward Reingold em 1991. O funcionamento desse algoritmo
tem como principais objetivos a distribuicdo dos vértices de forma igualitaria no espaco
disponivel, a minimizacdo do cruzamento de arestas e a uniformizacdo de seu tamanho,
além de proporcionar a simetria ao grafo. (FRUTCHTERMAN; REINGOLD, 1991).

Dessa forma, o algoritmo simula um sistema de particulas em que os vértices sdo
tidos como pontos de massa que se repelem mutuamente, por outro lado, as arestas (n0s)
assumem o comportamento de molas com forca de atracdo. (EVERTON, 2004). O
objetivo aqui é portanto, produzir um grafo com uma maior visualidade e de mais facil
compreens&o.

Nesse grafo, além da aplicacdo do layout de Fruchterman-Reingold e a
estatistica de grau de entrada, aperfeicoamos a apresentacdo dos dados com outras duas
fungdes do Gephi: o tamanho dos nds e as cores dos mesmos e arestas. Assim, aqueles
que possuem 0s maiores nds sdo 0s que tiveram maior destaque nessa estatistica, com 0s
valores mais altos. As cores variam também em ordem crescente dos valores de grau de
entrada, entre rosa, verde e roxo. Ou seja, 0S menores valores representam a cor rosa, 0s

intermediarios verde e 0s maiores a cor roxa.
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Figura 3 - Visdo geral do grafo com a aplicacéo da estatistica de grau de entrada a partir do layout
de Fruchterman-Reingold

Figura 4 - Ndcleo da rede configurado a partir da estatistica de grau de entrada e layout
Fruchterman- Reingold

Curioso notar que os mesmos perfis que apareceram no quadro geral da
estatistica de grau também estdo presente nos dados de grau de entrada. 1sso mostra que
esses nos ganharam papel central na rede através de seus seguidores e o alto nimero de
retuites que ele possibilitaram a um mesmo perfil. Sua relevancia na rede foi dada pelo

destino (numero de direcionamentos recebidos).
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Por ultimo, analisou-se a estatistica de centralidade de autovetor. Nesse
algoritmo é possivel encontrar os atores mais centrais, ou seja, aqueles que estdo mais
proximos dos demais, considerando-se toda a estrutura da rede. Aqui, a importancia do
no € baseada em suas conexdes. Segundo Silva (2010) se um vertice esta ligado a outros
que se encontram em uma posi¢do central na rede, esse no tera centralidade de autovetor
elevada. Em uma rede no qual um perfil tem centralidade de valor 12 por exemplo, quer
dizer que ele é mais central que alguém com valor 1. O processo de centralidade aqui se
da a partir do outro, o que quer dizer que eu posso ter o valor de centralidade de
autovetor alto, mesmo se a influéncia seja apenas sobre um nd, porque esse nd esta
ligado a outros importantes, e assim sucessivamente.

Silva (2010) destaca essa métrica como um importante forma de medida para
analisar casos de difusdo de informacdo, infeccdo ou comportamento pessoal. O autor
explica que nestes casos no qual um elemento esta conectado a vértices que se conectam
a um grande ndmero de outros vértices, sdo um potencial transmissor indireto de
informacdes, pensamentos ou doencas. Percebe-se que essa transmissao ocorre como
uma espécie de “fofoca”, de forma indireta, em que, caso seja propagada pelas figuras
mais centrais, ela terd grandes chances de ser rapidamente conhecida por muitos outros

nés dessa rede.

Figura 1- Visao geral da rede constituida pela estatistica de Centralidade de Autovetor.
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A rede constituida pelo Wikileaks apresenta em sua grande maioria, perfis com
centralidade de autovetor igual a 0 0 que mostra que esses nos apenas indicaram outro
no e nao receberam nenhuma indicacdo. Ou seja, eles deram RT em algum outro vértice
que exerce um papel relevante na rede, tendo um grande numero de conexdes. Esses nds
reinam absoluto na imagem, ocupando a maior parte do grafo.

No nucleo desse grafo, entretanto, perfis de alto valor de grau, grau de entrada,
e autoridades, voltam a aparecer. Aqui, 0 n6 mais central é o @Wikileaks, em seguida,
temos os perfis do @OlharDigital, @AgenciaPublica, @MarceloTas, @Jose_simao,
@StanleyBurburin, @Anonirc, @Estadao, @Roteirodecinema, entre outros. A apari¢cao
desses perfis com um alto grau na estatistica de centralidade de autovetor, deve-se a
caracteristica de PageRank desse algoritmo, ou seja, sua centralidade € mais alta do que
a do resto do no, pois eles sdo citados por usuarios mais citados. Isso se torna evidente
na imagem abaixo (ver figura 6), onde nota-se que o perfil que apresenta o maior valor
de centralidade de autovetor (@Wikileaks) é retuitado por outro que também se
encontra em lugar central nessa narrativa (@AgenciaPublica), conferindo-lhe o status de
ator central. Observa-se aqui, que o perfil da @AgenciaPublica funciona como um

porta-voz das informacdes do Wikileaks no Brasil.

emirsader

marc@lota_s_ / .
Wi

olhardigital

aks

jose_Simao

Figura 2 - Filtro aplicado que seleciona os nés que tiveram o maior valor de Centralidade de

Autovetor

4. Conclusao

Esse € apenas o inicio da analise de dados que podem ser explorados ainda mais
profundamente através do software Gephi. Outras estatisticas, como modularidade (que
mede a formacdo de comunidade), centralidade (mede qual ator estd mais central na

rede) e HITS (presenca de autoridades e hubs) séo diferentes algoritmos utilizados para
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entender aspectos estruturais dessa narrativa e responder a perguntas como: quais 0S
grupos formados pelo tema em questdo? Qual perfil possui a melhor localizagdo na
rede? Qual o caminho mais curto para um informacéo circular nessa trama?

Entender a formac&o da rede a partir desses algoritmos é de extrema importancia
para compreender quais atores irdo sempre emergir dessa narrativa, constituidos por
ativistas, veiculos de comunicagdo tradicionais, midia online, artistas e comentaristas,
que juntos ajudam a construir um sentido global do acontecimento. Em tempos de
crises, vazamentos e escandalos, aqueles com dominio para analisar o nascer dessas
controveérsias sairdo a frente e terdo em maos importantes ferramentas de cartografia e
gerenciamento de crise online.

Com a aplicacdo do algoritmo de grau de entrada, por exemplo, percebemos na
visualizacdo da rede que na medida que um perfil recebe mais retuite, ele torna-se cada
vez mais central que os outros. Dessa forma é possivel entender os caminhos referentes
a autoria desses tweets, as comunidades formadas em torno desse perfil e a fidelizagéo
comunicativa dessa rede, quando reconhecemos quais conversas, em particular,
ganharam mais destaque. Por outro lado, o estudo da centralidade de autovetor nos
mostra a relevancia dos atores e de suas conexdes, uma vez que 0S USUArios mais
centrais sdo aqueles citados por usuarios mais citados.

O estudo dessas estatisticas nos mostram que o @Wikileaks € o proprio canal de
informac&o sobre os acontecimentos envolvendo a organizacéo. E esse perfil que ocupa
o0 lugar central na rede e é dele que se origina 0 maior nimero de retuites. O proprio
@Wikileaks é o responsavel por divulgar vazamentos, mobilizar seus seguidores,
chamar a atencdo para questfes politicas envolvendo a organizacao e alimentar o debate
entorno de ataques hackers na rede e polémica envolvendo os atuantes do grupo, por
exemplo. As controvérsias emergentes sdo diversas e 0 Wikileaks como usuario central
nessa rede s ressalta o poder da organizacdo em agir como principal difusora de
informacOes em detrimento dos veiculos tradicionais de comunicacdo, que aqui
aparecem em segundo plano. Esse é um cendrio que se abre a partir do surgimento de
uma inteligéncia coletiva, capaz de produzir o seu proprio canal de noticias, pois podem
divulgar o que querem, ajudando assim na criacdo de narrativas coletivas. O perfil
ativista da organizacdo agrega, portanto, essas multiplas vozes, narrando o discurso

dessa multidao conectada.
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